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OZET

Evrendeki canli ve cansizlart sahip olduklar: gegitli ézelliklere gore
smiflama insanogluna ¢ok énemli kolayliklar saglamaktadir. Yapilan sinif-
lama sonucunda olaylar basit hale gelmekte ve anlagilabilirligi artmaktadir.
Bu amacla kullamlan istatistiksel tekniklerden biri, kiimeleme analizidir.
Kiimeleme analizi, ¢ok boyutlu uzayda birbirine yakin olan gozlemlerden
meydana gelen gruplar: veya kiimeleri arastiran bir ¢cok degiskenli istatistik-
sel analiz teknigidir. k-ortalama yontemi ise kiime sayisi onceden bilinen
verilerin, dogal kiimelerini arastirmada kullanilan bir kiimeleme analizi
yontemidir.

Bu ¢alismada, Uludag Universitesi Egitim Fakiiltesi Ingiliz Dili E-
gitimi Anabilim Dal1 égrencilerinin bir drneklemi ele alinmigtir. Aragtirilan
konu, dgrencilerin mevcut sube dagilimlar: ile k-ortalama yontemine gore
elde edilen dogal gubelerin sonuglarimin, tutarli olup olmadigim belirlemek-
tir.

Anahtar Sozciikler: Kiimeleme, simiflama, k-ortalama, Oklit uzakligi,
benzerlik.

ABSTRACT

Classification of the animate and inanimate things in the universe
according to their various properties provides human beings with very im-
portant conveniences. As a result of this classification, phenomena become
uncomplicated and more comprehensible. One of the statistical technigues
utilised for this purpose is cluster analysis. Cluster analysis is a multi-
variate statistical analysing technique that investigates the groups or sets
that consist of observations close to one another in multi-dimensional space.

: U. U. Egitim Fakiiltesi Bilgisayar ve Ogretim Teknolgjileri Egitimi Bolimii Ogretim Gérevlisi,
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As for k-means method, it is a cluster analysis technique which is used to
investigate natural cluster of datum whose number of clusters are known.

In this work, a sample group among the students at English Lan-
guage Teaching Department of the Faculty of Education of Uludag Univer-
sity is studied. The aim was to investigate if there is consistency between
present cluster of students to their sections and their natural cluster obtained
by means of k-means method.

Keywords: Clustering, classification, k-means, Euclidean distances,
similarity.

1. GIRIS

Insanoglu daha ilk gaglarda, gevresindeki canli ve cansizlari, gorsel
ozelliklere gore (rengine, biiyiikliigiine, sekline v.b) bilimsel bir temele da-
yanmadan siniflandirmasini yapabilmistir. Daha sonraki yiiz yillarda sayi,
sayma ve dlgme kavramlarinin gelismesi ile siniflandirma yayginlagmis ve
insanogluna biiyiik kolaylik ve agiklik getirmistir'.

Siniflandirma biitiin bilimlerde biiyiik bir Gneme sahip olup bilimsel
siirecin temeli olarak kabul edilir. Ciinkii nesneleri belirli 6zelliklere gore
siniflandirma ¢ogu zaman olaylara biiyiik bir agiklik ve anlagilabilirlik ka-
zandirmaktadir. Siniflandirmanin insan hayatindaki bu 6nemi bilimsel simf-
landirmanin gelismesini saglamistir.

1960’11 yillardan sonra bilgisayar teknolojisindeki ilerleme ile bu
daha da gelismis ve kisa zamanda basta ekonomi, sosyoloji, psikoloji, arke-
oloji, jeoloji gibi bilim dallar1 olmak iizere bir¢ok alanda kullamlmaya bas-
lanmustir.

Smiflandirma, evrene ait bir ana kiitledeki degisim ozellikleri hak-
kinda geleneksel bilgilerimizi saglamlastirarak bu 6zellikleri daha kesin ve
net ¢izgilerle ayirmamizi saglamaktadir. Eger ana kiitlenin 6zellikleri aym
ise siiflandirmanin bir anlam1 yoktur. Ornegin insanlart sahip olduklar gz
sayisina gore smiflandirmanin bir anlami yoktur, ¢linkii her insanin iki gozii
vardir. Ancak g6z rengine gore smiflandirmanin kuskusuz bityiik bir Gnemi
vardir ve bir anlam tasir. Ciinkii bu 6rneklerde gruplar iyi tanimlanmistir.
Ancak ozellikler kesin ¢izgilerle birbirinden ayrilamadiginda, gozlemleri
birden gok ozellige gére siniflandirma son derece giiglesmektedir. Iste bu
gibi durumlarda istatistiksel ve analitik tekniklere basvurmak zorunlu hale
gelmektedir. Kiimeleme analizi bashg: altinda yer alan k-ortalama yontemi
bu tekniklerden biri olup yaygin bir kullanim alanina sahiptir.

1 B o . .
K. A. Yeomans, Multivariate Classification: Data Reduction Using Component and Cluster Analysis,
UK, 1979,s. 1.
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2. KUMELEME ANALIZi VE k-ORTALAMA YONTEMI

Incelemeye alinan anakiitle veya 6rneklem genellikle cok sayida 6-
zellikten ve gozlemden meydana gelir. Basit siniflandirma yapmanin miim-
kiin olmadig: bu gibi durumlarda veri yapisinin netlestirilmesinin arastirma-
ciya biiyiik yararlar saglayacagi tartisma gétiirmez bir konudur. Cok boyutlu
uzayda gozlemlerin dagilimi dikkate alindiginda, birbirine yakin olan gz-
lemler benzer, birbirinden uzak olan gézlemler ise farkli (benzemez) olarak
adlandirilmaktadir. Buna gére gozlemler benzerlik durumuna gére gruplara
ayrilir, bu ayrilan gruplarin her birine kiime denir’.

Kiimeleme analizi ise, ayn1 kiimedeki gozlemlerin benzerliginin,
kiimeler arasindaki gdzlemlerin benzerliginden ¢ok daha yiiksek olacak se-
kilde, gézlemleri gruplamay: hedef alan bir tekniktir. Kiimeleme analizi,
gozlemlerin bir 6rneklemini iceren bir veri seti ile baslar ve bu gézlemleri
nispeten tiirdes gruplar i¢inde yeniden smiflandirmaya c¢alisan, bir ¢ok de-
giskenli istatistiksel siiregtir.

Kiimeleme analizinde oncelikle orijinal verilerin bir benzerlik veya
uzaklik matrisi hesaplanir. Bu matris hesaplamasinda dikkate alinabilecek
farkli benzerlik ve uzakhk &lgiileri bulunmaktadir. Literatiirde ¢ok farkli
benzerlik ve uzaklik 6lgiileri olmakla birlikte en sik kullanilanlari, Oklit
uzakligi, Minkowski uzaklig1 ve Manhattan City-Blok uzakligidir. Bu ¢alis-
manin analizlerinde daha tutarli sonuglar veren Oklit uzaklig1 kullanilmakta-
dir.

Kiimeleme analizinde hangi benzerlik ve uzaklik dlgiisiiniin kullani-
lacagina karar verdikten sonra, ikinci is olarak hangi kiimeleme yonteminin
kullanacagina da karar vermek gerekir. Kiimeleme analizinde, hiyerarsik ve
hiyerarsik olmayan yontemler basliklari altinda degisik analiz yontemleri
mevcuttur.

Bu ¢aligmada kiime sayis1 onceden belli oldugu icin, hiyerarsik ol-
mayan yontemlerden biri olan boliimleme yontemi kullanilmaktadir.

Boliimleme islemi n gozlemi karsilikhi k tane kiime dagitmay: a-
maglamaktadir. Sonug olarak béliimleme, herbir gozlem sadece bir kiimede
yer alacak sekilde meydana gelmis kiimelerin bir ailesidir. Diger bir ifade
ile, ayni kiimedeki gozlem ciftleri arasindaki biitiin uzakliklar, farkli kiimele-
rin ¢iftleri arasindaki uzakliklardan daha kiigiik olmalidir’.

Biitiin yontemler p boyutlu uzayda k tane baslangi¢ noktasinin be-
lirlenmesini gerektirir. k’nin belirlenmesi konusunda birgok yontem bulun-
maktadir. Bazi aragtirmacilar k’nin belirlenmesi konusunda sistematik se¢im
yontemleri diginda rassal se¢im yontemlerini de kullanmaktadirlar.

- G. A. Seber, Multivariate Observations, USA, 1984, s. 347.
3 M. Lo, Cluster Analysis for Social Scientist, California, 1983, s. 68.
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Bircok boliimleme yontemi asagidaki algoritmaya gére ¢alismakta-
dir.
1. Siire¢ belirlenmis kiime sayisina gore gozlemlerin bir baslangi¢

boliimlenmesinin elde edilmesi ile baslar ve bu kiimelerin merkezleri bulu-
nur.

2. Herbir gozlem en yakin bulundugu kiime merkezine gore ikili
kiimeye yerlestirilir. :

3. Yeni kiime merkezleri hesaplanir. Biitiin gézlemler kiimelere da-
gitilmadan kiimeler giincellestirilemez.

4. 2. ve 3. adimlar kiimeleri degistirecek gozlem kalmayincaya kadar
tekrarlanir’.

Bu amagla en yaygin kullanilan yontemlerden biri k-ortalama yon-
temidir. Bu yontemde her gozlem en yakmn kiime merkezine atanir ve her
atama igleminden sonra kiime merkezleri yeniden hesaplanir. Buna gore k-
ortalama yonteminin algoritmast n gézlem ve k kiime icin su sekilde verile-
bilir;

1. ilk k gozlemi herbiri bir gézlemli kiime olarak al.

2. Geriye kalan n-k gézlemin tamamini en yakin kiime ortalamasina
sahip olan kiimeye ata.

3. Gozlemlerin tamami atandiktan sonra kiime ortalamalarint yeni
cekirdek nokta olarak al ve en yakin ortalamaya gore atama islemini tekrarla.

Bu yontemde biitiin gdzlemler kiimelere atandiktan sonra gozlemle-
rin atandiklar1 kiime ortalamasindan daha yakin kiime ortalamasi varsa, ilgili
gozlemler bu kiimelere atanir.

Gézlemler arasinda bir nxn benzerlik matrisinin hesaplanmasini ge-
rektiren, hiyerarsik toplama yontemlerinden farkli olarak, k-ortalama yonte-
mi, direkt olarak orijinal veriler iizerinde ¢alisir. Ayrica bu yontem verileri
birden fazla isleme tabi tutar ve hiyerargik toplama y6ntemlerinde bir sakin-

ca olarak ortaya ¢ikan verilerin zayif bir baslangic béliimlemesini telafi ede-
bilir. 1

k-ORTALAMA YONTEMI ILE INGILIZ DiLi EGITIMI ANABILIM
DALI OGRENCILERININ DOGAL SUBELERININ BELIRLENMESi

Bu ¢alismada U.U. Egitim Fakiiltesi ingiliz Dili Egitimi Anabilim
Dali 6grencileri ana kiitleyi olusturmaktadir. Bu Anabilim dalinda &grenci
sayist fazla oldugu i¢in &grenciler ilk yilda bir sinav sonucu subelere ayril-
maktadir. Ayrica yine bu smav sonucunda yeni kaydolan bir $grencinin ha-
zirhik siifi okuyup okumayacagi da belli olmaktadir.

4
Mark S. Aldenderfer, Roger K. Blashfield, Cluster Analysis, USA, 1985, s. 45.
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Arastirmanin 6rneklem vzaymi 97 yilinda 6rgiin 6gretime kayit yap-
tiran 6grenciler olusturmaktadir. Ancak amacimiz aym siniftaki 6grencilerin
gruplanmasi oldugu icin bu yilda hazirlik simfi okuyanlar 6rneklem uzaymnin
disinda tutulmustur. Bu durumda geriye “C” ve “D” subesi olmak iizere
sirastyla 39 ve 38 Ogrenciden olusan iki sube kalmaktadir. Bu 6grenciler su
anda iigiincii simf 6grencisidirler. Amacimiz bu iki subedeki 6grencilerin en
son basar1 durumlarina gore dogal kiimelerini arastirmak oldugu igin 6gren-
cilerin en son yariyilda (4. yariyil) aldiklari derslerin (5/i dersleri harig)
gecme notlart kiimeleme degiskenleri olarak dikkate alinmaktadir. Bu du-
rumda toplam 8 ders analize temel teskil etmektedir. Ogrencilerin bu ders-
lerden almis olduklari notlar subeleri ile birlikte Ek-1’de verilmistir.

iki Dogal Kiimenin Ortalamalar Grafigi

s S - |
i | i t i ; —o— Kiime
{ | : i { : H No. 1

55 i i i i e i ) 5 5
BILGISA CYAZILY CEVIRI| METIN - Kime
CEVIRLT GRAMER S0ZLU OILKYON No. 2

" Dersler :
Sekil-1 :

Iki Dogal Kiimenin Ortalamalar Grafigi

Calismanin basinda da belirtildigi iizere dogal kiimeleri aragtirmada
kullanilabilecek degisik kiimeleme yontemleri mevcuttur. Ancak bu calis-
mada kiime sayist 6nceden belli oldugu igin k-ortalama yontemini kullanmak
en uygun ¢dziim ydntemi olacaktir. Bu bilgiler 1s13inda Statistica paket prog-
rami kullanilarak Ek-1’deki verilerin k-ortalama yontemi ile analizleri ya-
pilmugtir. Sekil-1 iki dogal kiimenin derslere gére ortalamalar grafigini gos-
termektedir.

Sekil-2 ise “C” ve “D” subelerinin derslere gore ortalamalar grafigi-
ni gostermektedir. Yani, Sekil-1 k-ortalama sonuglarina gore elde edilen iki
kiimenin ortalamalar grafigini, Sekil-2’de su an mevcut olan bu anabilim
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dalindaki “C” ve “D” subelerinin ortalamalar grafigini géstermektedir. Bu
iki sekil incelendiginde yazili anlatim, gramer ve bilgisayar derslerinin orta-
lamalar bakimindan, sekiller arasinda onemli farklihk gosterdigi anlagil-
maktadir. Ote yandan sdzlii anlatim, metin okuma ve &gretim ilke ve yon-
temleri dersleri ise dnemli farklilik géstermemektedir. Ancak bilindigi iizere
sadece bu bilgiler bizi bir sonuca gétiiremez.

"C" ve "D" Subelerinin Ortalamalar Grafigi
84

i i

= -( : : : ; =0 Sube:C
BILGISA YAZILI CEVIRL! METIN
CEVIRLT GRAMER sozZLU OILKYON -~ Sube:D

Dersler

Sekil-2
“C" ve “D’ Subelerinin Ortalamalar Grafigi

Simdi iki dogal kiimeyi olusturan dgrenci gruplari ile “C” ve “D”
subelerini olugturan 6grenci gruplar: arasinda bir benzerlik olup olmadigini

k-ortalama yontemi sonuglarina gore belirleyelim. Bu amagla olusturulan
Tablo-I asagida verilmistir.

Oklit uzaklik degerlerinden hareketle bulunan dogal 6grenci kiimele-
rinin “C” ve “D” subelerinden hangisine ait oldugu tabloda goriilmektedir. 1
nolu kiimeyi meydana getiren dgrencilerin 20°si “D” subesine ve 11°i de “C”
subesine aittir. Cogunlugu “D” subesi &grencileri olusturdugu igin bu dogal
kiimenin “D” subesi ile benzerlik gostermesi beklenir. Ancak sonuglar bu
kiimedeki 11 dgrencinin “C” subesine ait oldugunu gdstermektedir. Ote yan-
dan 2 nolu kiimeyi meydana getiren 6grencilerin 22°si “C” subesine ve 157
de “D” subesine aittir. Bu kez gogunlugu “C” subesi 6grencileri olusturdugu
i¢in bu dogal kiimenin “C” subesi ile benzerlik gostermesi beklenir. Ancak 1
nolu kiimedeki sonuglara benzer sekilde, bu kez bu kiimedeki 15 6grencinin
“D” subesine ait oldugu goriilmektedir.
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Tablo-I
Kiimeleme Analizi Sonuclan -

Egitim F: 10

Koo | sove | FateNof it |kome | suber. | FEeNo | i
1 C 9710001 7.799 2 c 9710002 5.277
1 D 9710010 | 4. 445 2 D 9710003 8.935
1 D 9710015 | 17.860 2 C 9710004 5.198
1 D 9710016 | 4. 602 2 C 9710005 4.918
1 D 9710020 | 5.369 2 G 9710007 5117
1 Cc 9710022 | 7.207 2 ] 9710013 6.987
1 D 9710035 | 9. 481 2 G 9710014 4,997
1 C 9710036 | 8.319 2 D 9710017 5.273
1 C 9710039 | 8.183 2 C 9710018 5.116
1 D 9710042 | 8.778 2 D 9710019 5. 659
1 C 9710043 | 6.718 2 D 9710021 6.984
1 D 9710058 | 8.837 2 C 9710023 5.785
1 D 9710062 | 11.865 2 D 9710024 8.094
1 Cc 9710064 | 9.221 2 Cc 9710025 4, 566
1 D 9710065 | 6.528 2 Cc 9710027 6. 404
1 C 9710066 | 11.965 2 C 9710028 7.817
1 C 9710067 | 6.800 2 D 9710029 3. 921
1 D 9710068 | 4.310 2 D 9710031 7.704
1 D 9710077 | 9.634 2 C 9710037 6. 055
1 C 9710080 | 10.818 2 C 9710038 4, 821
1 D 9710097 | 9.557 2 D 9710045 4.190
1 C 9710100 | 11.762 2 C 9710047 6. 251
1 D 9710102 | 6.031 2 D 9710050 2.788
1 D 9710105 | B.081 2 C 9710053 8. 469
1 C 9710118 | B.883 2 D 9710060 6. 481
1 D 9710122 | 9.321 2 D 9710070 7.154
1 D 9710132 | 8.437 2 D 9710072 8. 863
1 D 9710133 | 12.483 2 C 9710079 8. 003
1 D 9710134 | 7.817 2 C 9710083 4.172
1 D 9710135 | 14. 161 2 D 9710092 5. 601
1 D 9710136 | 9.064 2 C 9710101 9.154

2 C 9710108 11. 411

2 C 9710111 8. 496

2 C 9710112 6.358

2 D 9710113 6. 476

2 C 9710119 4,950

2 D 9710125 8.167
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Bu bilgileri Tablo-II’deki gibi dzetleyebiliriz.

Tablo-1I .
Kiimeleme Analizi Sonuc¢larimin Ozet Dagihim

, Ait Olmasi “D” Subesine “C" Subesine
il B Gereken Sube Aslanan ;Sanan Topsain
1 D - 20 11 31
2 C 15 22 37
Toplam 35 33 68

“C” ve “D” subelerinin toplam 6grenci sayis1 77 olmasina ragmen
tabloda bu degerin 68 olarak goriinmesinin nedeni bazi dersleri almayan

veya sinavina girmeyen dgrencilerin analiz diginda birakilmasindan kaynak-
lanmaktadir.

Eger dogal kiimeleme yonteminden hareketle grenciler bu sonugla-
ra gore subelere dagitilmis olsaydi subenin biri 31 digeri de 37 yedi grenci-
den meydana gelecekti. Bu sonuglar 1513inda mevcut duruma gore “C” sube-
sindeki 11 6grenci “D” subesinde yer almasi, “D” subesindeki 15 6grencinin
de “C” subesinde yer almasi gerekmektedir.

Ozetle her iki sube dagilimi da dogal kiimelerin dagilimi ile tutarh
bir uyum i¢inde olmayip 6nemli sapmalar gstermektedir.

SONUC

Bu caligmada 97 yilinda Ingiliz Dili Egitimi Anabilim Dalna kay-
dolan &grencilerin hazirlik okumayan “C” ve “D” subelerinin 4. yariyilda
aldiklar: derslerin genel basar1 durumuna gére dogal kiimeleri aragtirilmistir.
Yapilan analizler sonucunda bulunan dogal kiimeler ile subelerin dagilimi
arasinda ¢ok tutarli sonuglar elde edilememistir. Bunun birgok nedeni bu-
lunmaktadir. Bunlardan birincisi 6grencilerin subelere ayrim iglemi boyle bir
yontem uygulanarak yapilmamaktadir. Boyle bir yntem uygulansa dahi
dgrencileri subelere ayirma iglemi birinci simfta yapilmakta ve 6grencilerin
derslerdeki bagar1 durumlar1 bu dénemde heniiz belli olmamaktadir.

Ote yandan bu galisma &grencilerin sadece 4. yartyildaki basar du-
rumlarii dikkate alinarak yapilmistir. Halbuki daha onceki yariyillardaki
bagari durumlari da dikkate alinirsa farkli sonuglara ulagmak olasidir.

Veriler degistiginde kiimelerin dagilimi da degisecegi igin bu yon-
temi kullanarak sube ayirimi yapmak ancak ilk yilda miimkiin olabilir. Eger
bu her yil yapilirsa subelerde siirekli degismeler olacaktir.

Eger subelerin homojen olmasi amaglaniyorsa kiimeleme analizi ile
sube ayinmi yapmak elbette ki yerinde bir yaklasim olacaktir. Ancak yuka-
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rida da belirtildigi iizere, sube ayirimi 1. sinifta yapildig: igin analize malze-
me teskil edecek saglikli verilerin elde edilmesi sorunu, bu asamada kargimi-
za ¢tkmaktadir. Bunun igin, iyi hazirlanmig amaca uygun seviye tespit si-
navlar ile bu sorunu bilyiik 6l¢iide ¢ozmek miimkiindiir. Béylece bu yon-
temle, daha birinci smifta 6grencileri homojen subelere ayirmak son derece
kolay olacaktir.

Ote yandan heterojen siniflarin da egitim siirecinde bazi 6nemli ya-
rarlar1 oldugu bilinmektedir. Eger subelerin kendi i¢inde homojen olmasi
istenmiyor ve heterojen smiflar hedefleniyorsa bu yontemi uygulamanin bir
anlami1 yoktur.
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EK-1

97 Yih Girisli “C” Subesi Ogrencilerinin 4. Yariyil Notlan

Fak.No | *Not-T | Not-2 | Not3 | Not-4 | Not5 | Not-6 | Not7 | Not-8
9710001 | 82.5 | 70.5 70.0 | 71.5 60.0 73.5 51.0 69.0
9710002 | 72.5 | 80.0 70.0 | 76.5 80.0 73.5 64.0 80.0
9710004 | 85.0 | 70.0 72.5 73.5 75.0 79.0 80.0 85.5
9710005 | 72.5 | 80.0 70.0 | 77.5 70.0 85.0 72.0 81.0
9710007 | 85.0 | 72.5 70.0 | 89.5 70.0 72.5 69.0 82.5
9710009 | 77.5 - - 75.0 63.0 34.0 63.0
9710013 | 67.5 | 85.0 | 75.0 | 70.5 75.0 77.0 72.0 85.5
9710014 | 77.5 | 70.0 | 77.5 | 74.0 70.0 66.0 71.0 82.5
9710018 | 77.5 | 75.0 80.0 | 80.5 70.0 89.0 70.0 80.0
9710022 | 52.5 | 80.0 70.0 | 72.0 70.0 80.5 66.0 77.5
9710023 | 82.5 | 67.0 | 70.0 | 75.5 65.0 70.0 60.0 76.5
9710025 | 70.0 | 70.0 | 72.5 | 80.0 75.0 75.0 65.0 77.5
9710027 | 82.5 | 72.5 70.0 | 77.0 70.0 68.5 54.0 77.5
9710028 | 92.5 | 73.5 70.0 | 73.0 65.0 84.0 54.0 78.5
9710033 | 80.0 | 8.5 | 525 | 71.0 75.0 29.5 63.0 25.0
9710036 | 62.5 | 70.0 | 70.0 | 59.0 75.0 71.5 43.0 68.0
9710037 | 90.0 | 75.0 | 70.0 | 85.0 75.0 75.0 78.0 81.0
9710038 | 70.0 | 80.0 | 75.0 | 78.0 | 75.0 77.5 64.0 80.0
9710039 | 72.5 57.5 | 70.0 | 63.0 80.0 70.0 49.0 75.5
9710043 | 72.5 | 72.5 | 75.0 | 66.5 70.0 91.5 61.0 85.5
9710047 | 85.0 | 85.0 70.0 | 79.5 75.0 75.5 61.0 91.0
9710048 | 57.5 | 77.5 - 34.0 | 70.0 73.0 68.5
9710052 | 65.0 | 60.0 | 15.0 | 54.5 | 65.0 | 30.0 56.0
9710053 | 87.5 | 70.0 | 70.0 | 84.0 85.0 91.5 67.0 93.0
9710064 | 72.5 | 52.5 | 70.0 | 79.5 75.0 68.0 65.0 | 71.0
9710066 | 75.0 | 425 | 72.5 | 71.0 | 80.0 | 77.0 67.0 85.5
9710067 | 70.0 | 70.0 75.0 | 70.0 80.0 87.5 56.0 82.0
9710079 | 77.5 85.0 | 72.5 | 73.0 70.0 62.5 58.0 81.5
9710080 | 75.0 | 80.0 | 70.0 | 79.5 70.0 85.5 39.0 71.5
9710083 | 75.0 | 70.0 75.0 | 73.0 | 75.0 73.0 64.0 77.0
9710100 | 77.5 60.0 | 72.5 | 57.0 40.0 70.5 68.0 75.0
9710101 | 85.0 50.0 | 75.0 | 74.0 75.0 73.0 66.0 | 74.5
9710108 | 80.0 | 47.0 75.0 | 80.0 80.0 80.5 52.0 89.5
9710109 | 80.0 82.5 50.0 66.0 65.0 29.0 74.0 78.0
9710111 | 87.5 | 55.0 72.5 | 74.0 80.0 68.5 66.0 77.0
9710112 | 77.5 60.0 70.0 | 70.0 80.0 81.0 70.0 80.5
9710118 | 65.0 52.5 | 70.0 71.0 70.0 70.0 45.0 83.0
9710119 | 77.5 62.5 70.0 | 80.5 70.0 82.5 64.0 | 78.0
9710131 47.0 - 8.0 40.0 66.0 61.5
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97 Yih Girisli “D” Subesi Ogrencilerinin 4. Yariyil Notlan

Fak. No Not-1 | Not2 | Not-3 | Not4 | Not-5 | Not-6 | Not-7 | Not-8
9710003 70.0 92.5 75.0 72.5 70.0 79.0 74.0 74.0
9710010 72.5 72.5 75.0 66. 5 75.0 75.0 58.0 82.5
9710015 60.0 47.5 30.0 66.0 65.0 70.5 48.0 71.5
9710016 70.0 75.0 77.5 68.0 75.0 79.5 60.0 81.5
9710017 72.5 72.5 72.5 85.5 80.0 79.0 74.0 81.5
9710019 87.5 75.0 70.0 79.5 60.0 82.5 71.0 85.0
9710020 60.0 66.5 70.0 70.5 60.0 71.0 56.0 69.0
9710021 92.5 80.0 77.5 70.5 70.0 81.5 75.0 76.5
9710024 92.5 80.0 70.0 79.0 80.0 82.5 63.0 69.0
9710026 - 30.0 35.0 - 40.0 38.0 72.0

9710029 70.0 72.5 72.5 74.0 70.0 77.0 70.0 84.0
9710031 87.5 75.0 72.5 77.5 70.0 93.5 79.0 89.0
9710035 50.0 67.0 82.5 63.0 70.0 79.5 76.0 69.0
9710042 45.0 72.5 70.0 65.0 70.0 76.0 71.0 76.5
9710045 82.5 70.0 70.0 84.0 70.0 71.0 68.0 88.0
9710050 85.0 70.0 75.0 81.5 70.0 78.5 66. 0 81.5
9710058 70.0 55.0 72.5 48.5 65.0 72.5 68.0 80.0
9710080 72.5 72.5 85.0 86.0 70.0 81.5 64.0 89.0
9710061 57.5 70.5 70.0 37.5 80.0 71.5

9710062 55.0 70.0 70.0 43.0 70.0 74.5 70.0 59.0
9710065 75.0 82.5 70.0 65.0 70.0 78.0 52.0 78.0
9710068 57.5 70.0 70.0 69.0 60.0 77.0 62.0 78.0
9710070 67.5 75.0 75.0 80.0 70.0 76.5 75.0 96. 5
9710072 65.0 82.5 72.5 64.0 75.0 78.0 76.0 90.0
9710077 80.0 771.5 90.0 56.5 65.0 83.0 67.0 75.0
9710078 - 15.0 70.0 - 40.0 31.5 67.0 60.0
9710092 87.5 70.0 72.5 78.0 60. 0 78.5 74.0 81.5
9710097 65.0 72.5 82.5 75.0 75.0 81.5 52.0 96.5
9710102 62.5 69.5 72.5 63.5 60.0 69.5 70.0 85.5
9710105 67.5 60.0 70.0 | -73.0 50.0 76.0 51.0 81.5
9710113 87.5 77.5 70.0 80.0 65.0 85.0 72.0 94.0
9710122 82.5 6.5 75.0 70.5 80.0 75.0 45.0 74.5
9710125 80.0 75.0 82.5 82.5 60.0 74.0 68.0 99.0
9710132 57.5 77.5 70.0 78.0 70.0 80.5 76.0 79.0
9710133 75.0 90.0 90.0 70.0 50.0 65.0 64.0 78.0
9710134 57.5 72.5 70.0 74.0 70.0 82.5 72.0 89.0
9710135 60.0 85.0 90.0 53.0 50.0 90.0 78.0 70.0
9710136 67.5 85.0 70.0 65.5 50.0 70.0 64.0 84.5

Aciklama:

Not-1: Bilgisayar

Not-2: Ceviri (T/)

Not-3: Yazili Anlatim

Not-4: Ingiliz Dili Grameri
Not-5: Ceviri (I/T)

Not-6: Soézlii Anlatim

Not-7: Metin Okuma ve Inceleme

Not-8: Ogretim ilke ve Yontemleri dersini gostermektedir.
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